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Siedemnastowieczna idea wykorzystania maszyn w procesie przektadu
jezykoéw naturalnych stata sie rzeczywistoscia dopiero w drugiej potlowie XX
wieku. Programy komputerowe wykonuja dzi$ ttumaczenia na masowgq ska-
le i cho¢ nadal z oczywistych wzgledéw nie moga by¢ wykorzystywane do
efektywnego odzwierciedlania w przektadzie niuanséw znaczenia w tekstach
literackich i poezji, to stanowig odpowiedZ na wcigz rosngce zapotrzebowa-
nie rynku na szybkie (najlepiej natychmiastowe) i tanie (najlepiej darmowe)
tlumaczenia tekstow uzytkowych i internetowych. Rozw6j systeméw ttuma-
czenia komputerowego opiera sie wtasnie na tych dwoéch filarach - szeroko
rozumianym ograniczaniu kosztéw (wlaczajac w to kwestie obnizania cza-
sochtonnosci samego procesu) przy jednoczesnym osigganiu jak najwyzszej
jakosci produktu.

Zautomatyzowane ttumaczenie komputerowe, nazywane ttumaczeniem
maszynowym (ang. machine translation - MT), od tltumaczenia wspomagane-
go komputerowo odréznia gléwnie stopient zaangazowania czlowieka w pro-
ces przektadu - w przypadku tego pierwszego przebiega on catkowicie pod
kontrolag komputera, w przypadku tego drugiego zaé maszyna jest jedynie
narzedziem, a zywy ttumacz bierze odpowiedzialnos$¢ za decyzje dotyczace
wyboru podsunietych mu rozwiazan [Bogucki 2009: 26-27]. Cho¢ wlasciwym
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celem systemow komputerowych jest dostarczenie tlumaczenia wysokiej ja-
kosci, to z punktu widzenia profesjonalnego ttumacza w praktyce niemal kaz-
dy tekst wygenerowany przez maszyne wymaga postedycji lub przynajmniej
weryfikacji przez zywego ttumacza. W latach 80. i 90. celem takiej postedycji
bylo doprowadzenie tlumaczenia komputerowego do stanu przynajmniej
podstawowej zrozumiatosci. Nasuwato to watpliwosci co do sensu wykorzy-
stywania tego typu technologii, poniewaz wedlug niektérych petna korek-
ta produktu wymagala wiecej wysitku niz bezposrednie ttumaczenie tekstu
zrodlowego [Cronin 2016: 166]. Warto zaznaczy¢, ze w aspekcie postedycji
ttumaczenie wykonane przez komputer nie odréznia si¢ zasadniczo od trady-
cyjnego ttumaczenia wykonywanego przez czlowieka - ostatecznie i w tym
drugim przypadku przed oddaniem tekstu potrzebne jest naniesienie popra-
wek przez korektora lub przynajmniej upewnienie sie, ze ttumacz nigdzie sie
nie pomylil. Dos¢ oczywistg kwestia jest fakt, ze typy bledow popelnianych
przez maszyne rdéznig sie od ludzkich (w przypadku maszyny beda to ra-
czej nieprawidlowe przyimki, rodzajniki, zaimki, czasy gramatyczne itp. niz
na przyklad bledy ortograficzne lub liter6wki). Niemniej jednak zdarzaja sie
sytuacje, w ktorych tekst wyprodukowany przez komputer jest dostatecznie
dobry (lub wymaga jedynie naniesienia naprawde niewielkich poprawek),
by by¢ wersja ostateczng, jesli np. jest przeznaczony dla specjalistow w danej
dziedzinie. Najczesciej jednak produkt ttumaczenia komputerowego nadal
stuzy ttumaczowi jedynie jako wstepna wersja tekstu docelowego.

Podwaliny pod ttumaczenie komputerowe polozyt bez watpienia Warren
Weaver, ktory w lipcu 1949 roku na zlecenie fundacji Rockefellera stworzyt
powszechnie uznawane za kamien milowy w rozwoju technologii ttumacze-
niowych memorandum. Dokument ten zawieral cztery mozliwe rozwiaza-
nia probleméw, na ktére napotykato ttumaczenie maszynowe na é6wczesnym
etapie rozwoju, a takze prognozy wykorzystania technologii ttumaczenia ma-
szynowego: postuzenie sie kontekstem do pokonania problemu wieloznacz-
nosci, skorzystanie z istniejacych logicznych powigzan w ramach systemu
jezyka, wykorzystanie metod kryptograficznych (poréwnanie przektadu do
procesu famania szyfru) oraz zalozZenie istnienia jezykowych uniwersaliow
[Bogucki 2009: 39].

Niecate pie¢ lat pézniej, 8 stycznia 1954 roku, najwieksze amerykariskie
gazety, takie jak ,New York Times” czy , Washington Herald Tribune”, na
swoich pierwszych stronach zamiescily informacje na temat pokazu, ktéry
odbyt sie dzieri wczesniej w nowojorskiej siedzibie IBM. Nagtéwki brzmiaty
sensacyjnie: Mozg elektronowy ttumaczy z rosyjskiego czy tez Robotyczny mozg
ttumaczy rosyjski na krolewskq angielszczyzne i trudno sie dziwi¢ entuzjazmowi
prasy - bylo to chyba pierwsze zastosowanie komputera do zadan, ktére nie
wigzaly sie jedynie z obliczeniami, a biorac pod uwage fakt, ze sama sztuka
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przekladu nie byla zbyt dobrze znana éwczesnym czytelnikom, perspekty-
wa zastosowania maszyny do rozszyfrowywania tekstéw w obcych jezykach
musiala wydawac sie ekscytujaca. System, ktérego stownik sktadat sie z za-
ledwie 250 stow, przettumaczyl z rosyjskiego na angielski ponad 60 zdan,
posréd ktoérych znajdowaly sie m.in.: Kauecmbo yeas onpedessemca karopui-
Hocmyto — The quality of coal is determined by calory content, Mbl nepedaem muicau
nocpedcmbom peuu — We transmit thoughts by means of speech, opoeu cmposmcs
u3 bemona - Roads are constructed from concrete, czy tez Boennsiii cyo npueobopun
cepxanma K AunieHuro epaxoarckux npab - A military court sentenced a sergeant
to deprival of civil rights. Wybor jezyka rosyjskiego byt zapewne motywowa-
ny zimnowojenng atmosfera (w koricu nic tak nie przyspiesza rozwoju tech-
nologii, jak zainteresowanie ze strony armii), ale nie zmienia to faktu, ze to
wlasnie przekliad z jezyka Puszkina na dobre zapoczatkowat ere ttumaczenia
maszynowego [Hutchins 2006].

Pionierskie systemy, jak ten zaprezentowany przez IBM, powstawaly
w czasach, w ktérych moce obliczeniowe komputeréw byla nieporéwnywal-
nie mniejsze niz obecnie, stad tez cechowaly je prostota i duza zawodnosc.
Dostarczony material wyjSciowy poddawany byl analizie morfologicznej,
okreéleniu czesci mowy, weryfikacji ekwiwalentéow w dwujezycznym stow-
niku systemowym i sformowaniu tekstu docelowego z wykorzystaniem pro-
stych zabiegow, jak przestawienie szyku zdania z pominieciem analizy syn-
taktycznej czy semantycznej. Ze wzgledu na zastosowane strategie i dzialania
systemy te nazwano bezposrednimi. Kontekst, fundamentalny dla przekladu,
w ich przypadku byl catkowicie ignorowany. Dwujezyczne stowniki syste-
mowe tworzono w sposob, ktéry maksymalnie redukowat problem homoni-
mii, a zatem zawezajac ich zawarto$¢ do podstawowych znaczen stéw [Bo-
gucki 2009: 29-30]. System wykonywat wiec czynnoéci umozliwiajgce jedynie
sprowadzenie wyrazu do formy podstawowej i odnalezienie go w stowniku -
identyfikowat czes¢ mowy, czas gramatyczny, liczbe etc. Stowniki bilingwal-
ne (sila rzeczy dla kazdej pary jezykowej nalezato stworzy¢ osobny stownik)
byty w zwigzku z tym kluczowym elementem systeméw bezposrednich i tak
naprawde to od ich jakosci zalezala jakos¢ finalnego produktu. Aby osiggnac
akceptowalny dla uzytkownika efekt, mechanizm dzialania musiat sie opie-
ra¢ na skltadniowych i semantycznych podobieristwach miedzy jezykiem
wyjéciowym a docelowym (wigksza liczba podobienstw réwnala sie w tym
wypadku wyzszej jakosci produktu koricowego). Niestety szczatkowos¢ in-
formacji wprowadzanych do tego rodzaju systemoéw sprawiata, ze wytwo-
rzone przy ich wykorzystaniu ttumaczenia czesto byty bardzo kiepskiej jako-
Sci, a wrecz nie nadawaly sie do uzytku [Austermiihl 2014: 159].

Nowoczesniejsze systemy tlumaczenia maszynowego nazwano posred-
nimi i mozna je podzieli¢ przede wszystkim na dwie kategorie: systemy
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oparte na wiedzy oraz systemy oparte na danych. Pierwsze z wymienio-
nych to algorytmy oparte na regutach jezykowych (ang. rule-based machine
translation - RBMT), ktére (w duzym uproszczeniu) wykonuja analize teks-
tu zrédlowego, by nastepnie wygenerowac jego posrednia, symboliczng
reprezentacje, ktora stuzy za podstawe dla utworzenia tekstu docelowego.
Efektywnos¢ tego rodzaju systeméw uzalezniona jest w duzej mierze od do-
stepnosci obszernych otagowanych leksykonéw, zawierajacych informacje
morfologiczne, syntaktyczne i semantyczne oraz rozbudowane zestawy re-
gul gramatycznych, opartych na wyspecjalizowanej wiedzy lingwistyczne;j.
Przykladem systemu RBMT jest system stworzony przez zalozong w 1991
roku w Sankt Petersburgu firme PROMT. System ten ewoluowat (cho¢ do tej
pory PROMT oferuje oprogramowanie w wersji RBMT) i od 2010 roku naj-
wazniejszym produktem rosyjskiej firmy jest hybryda faczaca ttumaczenie
oparte na regutach z ttumaczeniem opartym na danych. W latach 2013-2014
system PROMT dwukrotnie zdoby! nagrode Association for Computational
Linguistics dla najlepszego systemu ttumaczenia maszynowego dla pary ro-
syjski - angielski [Bojar et al. 2014].

Metode tlumaczenia opartego na danych mozna natomiast okresli¢ jako
statystyczne tlumaczenie maszynowe (ang. statistical machine translation -
SMT). Poczatki SMT siegaja lat osiemdziesigtych XX wieku, kiedy to wraz ze
wzrostem mocy obliczeniowych komputeréw zyskiwac na znaczeniu zaczety
modele statystyczne tworzone na podstawie analizy dwujezycznych lub pa-
ralelnych korpuséw tekstow. Zauwazono, ze przy pewnej iloéci danych staty-
styczne tlumaczenie maszynowe dos¢ czesto jest w stanie oddac przyblizone
znaczenie tekstu zrédlowego. Systemy oparte na regulach zachowuja pewna
przewage w zakresie gramatycznosci (ttumaczenie oparte na danych czesciej
generuje teksty niegramatyczne), niemniej jednak to systemy oparte na me-
todzie statystycznej sa w stanie poprawnie przettumaczy¢ fragmenty wyni-
kajace z indywidualnych cech danego jezyka, z ktérymi system oparty na re-
gulach mialby problem, np. wyrazenia idiomatyczne [Rehm, Uszkoreit 2012:
24-25]. System oparty na danych ma zatem niewatpliwe zalety - z tatwoscia
przyswaja rzadko spotykane stowa oraz frazy i jesli wystapily one w tekstach
réwnoleglych, to zapamieta je i w przyszltosci bedzie je ttumaczy¢ popraw-
nie. Z drugiej strony tlumaczenie wykonane przez taki system przypomina
puzzle - ogbélny obraz wydaje si¢ by¢ zrozumialy, jednak gdy przyjrzec sie
mu z bliska, mozna dostrzec, ze sktada sie on z kawatkow.

Przykladem aktualnie funkcjonujacego systemu wykorzystujacego
przeklad statystyczny jest Yandex.Translate (ros. fAnoexc.IlepeBoduux), ktory
zostal zaprezentowany przez rosyjskiego giganta technologicznego w 2011
roku i w tamtym czasie obstugiwal zaledwie 3 jezyki - rosyjski, angielski
i ukrainiski. W pazdzierniku 2017 roku liczba obstugiwanych przez Yandex.
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Translate jezykéw wyniosta 94. Wykorzystywana przez Yandex.Translate
technologia SMT opiera si¢ na poréwnywaniu setek tysiecy tekstow réw-
noleglych (zawierajacych te same informacje w réznych jezykach), takich
jak dluzsze teksty zamieszczone na stronach internetowych réznych orga-
nizacji. Program poczatkowo wyszukuje teksty rownolegte, wykorzystujac
adresy dokumentéw - najczeéciej poszczegdlne wersje jezykowe wyr6z-
nione s3 tagami w adresie, takimi jak ,en” lub ,us” dla jezyka angielskie-
go, czy tez ,pl” lub ,ru” dla jezyka polskiego lub rosyjskiego. Dla kazde-
go zbadanego tekstu system tworzy liste unikalnych cech - moga to by¢
np. rzadko wykorzystywane stowa, liczby, znaki specjalne rozmieszczone
w tekscie w okreslonej kolejnosci. Kiedy system zbierze dostateczng licz-
be tekstow posiadajacych pewne cechy, rozpoczyna poszukiwania tekstow
rownoleglych z ich pomocg, poréwnujac cechy nowych tekstéw z zebranym
dotychczas materiatem. Aby zrozumie¢ ogrom tego przedsiewziecia nalezy
uswiadomic¢ sobie, ze w celu zapewnienia akceptowalnej jakosci tlumacze-
nia wypowiedzi o tematyce ogélnej system musi przebadac setki milionéw
tekstow w réznych jezykach. System sklada sie z trzech elementéw - tabeli
fraz, modelu jezyka i dekodera. W tabeli fraz, dla kazdej jezykowej pary,
wszystkim znanym systemowi slowom i wyrazeniom w jednym jezyku
przypisane sa wszystkie mozliwe ttumaczenia na jezyk obcy wraz ze wska-
zaniem trafnosci przekladu. Tabela ta tworzona jest w trzyetapowym pro-
cesie treningu: najpierw gromadzone sa teksty réwnolegte, nastepnie tek-
sty sa dzielone na réwnolegle segmenty, by na koricu wydzielone zostaty
pary stéw i wyrazen. Drugim z elementéw skladajacych sie na system jest
model jezyka. W celu jego utworzenia system bada setki tysiecy najrézniej-
szych tekstow w danym jezyku i zestawia liste wszystkich wykorzystanych
w nich stéw i polaczen wyrazowych ze wskazaniem czestotliwosci ich wy-
stepowania. Mozna zatem powiedzie¢, ze stanowi on wiedze systemu na
temat jezyka, na ktory bedzie przekladany tekst. Tlumaczenie wykonywane
jest bezposrednio przez dekoder. Dla kazdego zdania tekstu zrédlowego
dekoder dobiera wszystkie warianty ttumaczenia, laczac ze soba wyrazenia
z tabeli fraz, i sortuje je malejagco pod wzgledem trafnosci. Wszystkie otrzy-
mane warianty polaczen s oceniane przez dekoder za pomoca modelu je-
zyka - ostatecznie wybrany zostanie wariant o najwyzszej trafnosci oraz
czestotliwosci uzycia [Bartnicka, Hofmann-Delbor 2017: 149-155].

W dniu 14 wrzeénia 2017 roku Yandex podiaczyt do swojego systemu sie¢
neuronowyq (ang. neural machine translation - NMT), czynigc go tym samym
systemem hybrydowym. Wprawdzie Yandex.Translate pozwala skorzystac
z najnowszej technologii jedynie w przypadku jezyka rosyjskiego i angiel-
skiego, niemniej jednak, dzieki jej zastosowaniu, rosyjska firma dofacza do
reszty technologicznych gigantéw, oferujacych ogélnodostepne translatory
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- ttumaczenie maszynowe oparte na sieciach neuronowych dostarczaja juz
bowiem Google, Microsoft, a takze chiniska korporacja Baidu [Yandex 2017].

W duzym uproszczeniu dzialanie NMT opiera sie na efektach treningu
sieci neuronowej (system wymaga bowiem treningu podobnie, jak w przy-
padku technologii SMT, cho¢ nalezy zaznaczy¢, ze w przypadku NMT trwa
on kilkukrotnie dtuzej), czyli analizy ogromnej liczby tekstéw réwnoleglych
oraz nadawania wagi poszczegdlnym elementom decyzyjnym sieci. Ttuma-
czenie odbywa sie dzieki temu, ze kazde slowo zostaje zakodowane przy
uzyciu setek parametréw, reprezentujacych jego unikalne charakterystyki
w ramach danej jezykowej pary (np. angielskiego i mandarynskiego - pierw-
szej pary, dla ktorej Google udostepnit NMT). Bazujac na parze jezykowej
wykorzystanej do treningu, sie¢ neuronowa sama okresla, jakie to powinny
by¢ parametry. Moga zosta¢ w nich zakodowane proste informacje, jak rodzaj
(meski, zenski, nijaki), rejestr (zargon, potoczny, ksigzkowy, oficjalno-urze-
dowy etc.), okreslenie jaka czeScia mowy jest dane stowo itp., ale takze jaka-
kolwiek inna nieoczywista charakterystyka wywnioskowana na podstawie
danych treningowych. Kazde slowo, a Scilej rzecz ujmujac, reprezentujaca
je lista parametréw jest przepuszczana przez pierwsza warstwe sieci neuro-
nowej, ktéra ponownie koduje je do kolejnej listy setek parametréw repre-
zentujacej stowo w okreslonym kontekscie pozostalych stéw wystepujacych
w zdaniu. Gdy wszystkie stowa zostang w ten sposéb zakodowane, zostaja
przepuszczone do kolejnej warstwy sieci, gdzie proces sie powtoérzy (w przy-
padku systemu NMT opisywanego w dokumentacji Google zastosowano
8 warstw, przez ktdére przepuszczany zostaje tekst Zrédlowy). Kazda kolejna
warstwa sieci ma za zadanie dopracowac¢ macierz parametréw reprezentu-
jacych wyraz w kontekscie calego zdania (w przypadku systeméw opartych
na statystykach mozliwa byla analiza od 3 do 5 stéw jednoczesnie). Ostatnia,
wyjéciowa macierz jest wykorzystywana przez algorytm, ktéry uzyje zarow-
no jej, jak i poprzednio przettumaczonych stéw do okreslenia, ktére stowo ze
zdania zrédlowego powinno zosta¢ przettumaczone jako nastepne. Algorytm
wykonuje rowniez analize, ktéra w razie potrzeby pozwoli pomina¢ zbedne
stowa w jezyku docelowym. W ostatnim etapie procesu warstwa tlumacze-
niowa sieci (dekoder) przeklada wybrane stowo (a raczej jego reprezentacje)
na najbardziej trafny ekwiwalent w jezyku docelowym (tekst docelowy, po-
dobnie jak Zrédlowy, réwniez zostaje przepuszczony przez 8 warstw sieci,
by system byl w stanie dobra¢ ekwiwalent w mozliwie najtrafniejszy sposob,
ograniczajac si¢ jedynie do analizy parametréw) [Wu et al. 2016].

Systemy oparte na sieciach neuronowych sa w tej chwili najbardziej za-
awansowane, niemniej jednak ich zastosowanie wymaga z reguly ogromnych
mocy obliczeniowych i relatywnie duzej iloci czasu poswieconego na trening
(kilkukrotnie wiekszej niz w przypadku systeméw ttumaczenia opartego na
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danych). Oprocz tego systemy NMT stabo radza sobie z rzadko spotykany-
mi sfowami, ktére nie stanowity problemu dla systemoéw SMT, zdarza im sie
réwniez pomijaé niektére stowa w ttumaczeniu na jezyk docelowy. Systemy
SMT nadal radza sobie lepiej takze z tltumaczeniem dluzszych zdan (im dtuz-
sze zdanie, tym wyrazniejsza przewaga SMT, cho¢ nalezy pamieta¢, ze wyni-
ka to z tego, ze w przeciwienistwie do NMT, SMT nie bierze pod uwage zda-
nia calosciowo). Niemniej jednak, dzieki analizie catych zdan, ttumaczenia
wykonane przez NMT zdecydowanie bardziej przypominajg te wykonywane
przez czlowieka i od pewnego czasu zdecydowanie lepiej wypadaja zar6wno
w testach zautomatyzowanych, jak i w ocenie cztowieka [Popovié 2017].

O réznicach miedzy tlumaczeniem statystycznym a opartym na sieciach
neuronowych mozna przekona¢ sie¢ samemu na stronie Microsoft Translato-
ra', na ktoérej przetlumaczony tekst wyswietlany jest w dwoch okienkach -
po wybraniu przez uzytkownika bardziej poprawnej wedlug niego wersji,
otrzymuje on informacje o tym, ktéra z nich zostala wygenerowana przez
sie¢ neuronowy, a ktéra przez starsza, statystyczna wersje systemu. Wsréd
dwunastu jezykoéw, dla ktérych Microsoft udostepnia ttumaczenie w oparciu
o sieci neuronowe znajduje sie jezyk rosyjski.

Obecnosé jezyka rosyjskiego w najwiekszych ogélnodostepnych syste-
mach tlumaczenia komputerowego ma w dzisiejszych czasach nieco inny
charakter niz kilkadziesiat lat temu. Pomimo skomplikowanej sytuacji poli-
tycznej w regionie raczej nie mozemy mowic¢ o nowej zimnej wojnie i wyscigu
zbrojeni, ktéry wymuszalby na mocarstwach podejmowanie préb automaty-
zowania ttumaczen dla celéw wojskowych. Zimnowojenna role jezyka rosyj-
skiego przejely jezyki azjatyckie - mandarynski (w zwigzku z chirfisko-ame-
rykanskim wyscigiem gospodarczo-technologicznym - by¢ moze to wlasnie
dlatego Google uruchomil technologie NMT w pierwszej kolejnoéci dla pary
angielski - mandarynski) oraz arabski (ze wzgledu na militarne zaangazowa-
nie Stanéw Zjednoczonych w konflikty na Bliskim Wschodzie). Skad zatem
zainteresowanie amerykarnskich gigantéw technologicznych tym jezykiem?
To oczywiste, ze w zwigzku z tym, Ze jest on najliczniej reprezentowanym
sposrod jezykoéw stowianskich zastuguje na szczegélna uwage, niemniej jed-
nak réwnorzedne znaczenie w tym wypadku moze mie¢ to, ze Rosjanie tez
maja swojego giganta w postaci firmy Yandex. Kluczem do sukcesu w branzy
technologicznej jest szybkos¢ - na rynku moga zaistnie¢ tylko ci gracze, kto-
rzy zaproponuja swoje rozwigzania jako pierwsi (lub przynajmniej jako jedni
z pierwszych) - ograniczenie dostepu do grupy uzytkownikéw ztozonej z po-
nad 200 milionéw oséb postugujacych sie jezykiem rosyjskim (jak w przypad-
ku serwisu Facebook, ktéry przez dlugi czas nie oferowat rosyjskiej wersji

1 translator.microsoft.com/neural
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jezykowej i w efekcie przegrat rywalizacje o rosyjskojezycznych internautéw
z serwisem vk.com) byloby dzialaniem nierozsadnym.

Przypadek jezyka rosyjskiego (cho¢ dotyczy to wtasciwie ogétu jezykow
stowianskich), majacego bogata morfologie i swobodny szyk zdania, dobit-
nie unaocznia fakt, ze przynajmniej na razie potencjal profesjonalnego za-
stosowania ttumaczenia komputerowego ogranicza sie gléwnie do tekstow
technicznych oraz tekstow, ktorych odbiorcom nie zalezy na wysokiej jakosci
wygenerowanego produktu (nie ma mowy o wykorzystaniu technologii MT
do ttlumaczenia tekstow literackich, jednak tlumaczenia np. tekstow marke-
tingowych niewymagajacych czasochlonnej postedycji tymczasem réwniez
leza poza zasiegiem komputeréw). Nietrudno jednak zauwazy¢ tendencje do
integracji systeméw tlumaczenia maszynowego z innymi programami i apli-
kacjami. Facebook tlumaczy automatycznie wpisy uzytkownikéw; Google
w swojej przegladarce Chrome daje uzytkownikom mozliwoé¢ ttumaczenia
calych stron internetowych za posrednictwem kilku kliknie¢, w swojej poczcie
elektronicznej, Gmail, otrzymanej korespondencji w jezyku obcym, a aplika-
cja Google Translate na smartfony w potaczeniu z Word Lens moze ttuma-
czy¢ otaczajace nas napisy, wykorzystujac do tego kamere telefonu; Microsoft
idzie nawet o krok dalej - oprécz dodatku do przegladarki Edge (ttumaczenie
stron internetowych) oraz do programu Outlook (ttlumaczenie koresponden-
qji elektronicznej), umozliwia tez tltumaczenie mowy na tekst w innym jezyku
w czasie rzeczywistym w komunikatorze Skype. Skype Translator jest o tyle
ciekawym systemem, ze faczy w sobie kilka réznych systeméw - modut roz-
poznawania mowy sprowadza najpierw ustng wypowiedz do formy zapisu,
by otrzymany w ten sposob tekst przesta¢ do silnika systemu tlumaczenia
komputerowego. Co wiecej, otrzymany ta droga tekst moze zostac ostatecznie
odczytany przez modul text-to-speech, ktory nasladuje ludzki glos [Bartnicka,
Hofmann-Delbor 2017: 144-145]. Powoli na rynek wprowadzana jest takze
aplikacja, ktéra umozliwia wyswietlanie przettumaczonych w czasie rzeczy-
wistym napiséw podczas prezentacji z wykorzystaniem programu PowerPo-
int. Firma SDL, producent oprogramowania typu CAT (ang. computer assisted
translation - ttumaczenie wspomagane komputerowo), zaprezentowata nato-
miast aplikacje AdaptiveMT, ktéra pozwala wytrenowac system ttumaczenia
maszynowego z wykorzystaniem tlumaczen wykonanych wczesniej, co ma
na celu nauczenie programu stylu danego uzytkownika [Ferguson 2016].

Dazenie do poprawy jakosci produktu tlumaczenia komputerowego,
oprocz stosowania coraz bardziej zaawansowanych technologii, przejawia sie
takze poprzez narzucanie restrykcyjnych warunkoéw, jakie powinien spelniac¢
tekst Zrodlowy. System MT moze zosta¢ zaprojektowany np. do ttumaczenia
tekstow ograniczajacych sie do jezyka tylko jednej dziedziny lub okreslone-
go typu dokumentéw (np. patentéw). Szczegodlne zastosowanie w tego typu
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przypadkach znajduja wiec r6zne wersje kontrolowanych jezykéw natural-
nych (ang. controlled natural languages - CNL), pozwalajace unikna¢ niespdj-
nosci lub nadmiernej kreatywnosci, ktéra generujac tzw. przypadkowe tre-
Sci, generuje dodatkowe koszty (ostatecznie im wiecej powiemy w jednym
jezyku, tym wiecej kosztuje powiedzenie tego w innych jezykach). Angielskie
CNL zazwyczaj cechuja specyficzne zasady gramatyczne i stylistyczne: stow-
nictwo jest ograniczone, wybrane w sposéb dazacy do wyeliminowania wie-
loznacznosci, zdania sa zwiezte, czasowniki wystepuja raczej w stronie czyn-
nej niz biernej. Standaryzowane teksty w ogoéle sa zdecydowanie latwiejsze
do tlumaczenia, a ich przektady mozna czesto wykorzysta¢ ponownie - ryzy-
ko powstania , przypadkowych tresci” jest bowiem niewielkie [Cronin 2016:
53-54]. Wszelkiego rodzaju instrukcje postepowania, zawierajace ostrzeze-
nia, uwagi czy tez wielokrotnie uzyte czesci skladowe, z tatwoscia poddaja
sie podmienianiu tresci, potwierdzajac tym samym teoretyczne przestanki
dotyczace powtarzalnosci i proceduralnosci tekstow, lezace u podstaw idei
przekladu maszynowego. Kontrolowane jezyki naturalne natomiast zdaja sie
by¢ logicznym nastepstwem dazenia do standaryzacji na poziomie jeszcze
glebszym niz dotychczas. Najbardziej znanym przykltadem wykorzystania
systemu tlumaczenia maszynowego do pracy na jezyku kontrolowanym jest
bez watpienia METEO. Ten kanadyjski system ttumaczenia prognoz pogody
z jezyka angielskiego na francuski funkcjonowal przez 30 lat od roku 1981
i byt swego czasu jednym z nielicznych dowodéw na to, ze technologie MT
mozna zastosowac z sukcesem. Zapotrzebowanie na automatyczny system
ttumaczacy prognozy pogody wynikato nie tylko z dwujezycznosci Kanady,
ale rowniez z faktu braku zainteresowania profesjonalnych ttumaczy praca
nad prognozami pogody, ktéra uchodzila za monotonng, nieciekawa i byla
stabo optacana. Poruszanie si¢ w obszarze jezyka kontrolowanego, Scisle
ustalony format tekstu i pewne stale jego elementy sprawialy, ze system uzy-
skiwatl bardzo wysokg, a niejednokrotnie nawet stuprocentowa dokladnos¢,
pomimo specyfiki jezyka francuskiego, ktéra w innym wypadku mogtaby
przysparzac systemowi probleméw w zakresie analizy morfologicznej [Bo-
gucki 2009: 44].

Pomystowos¢ w dazeniu do minimalizacji kosztéw nie zna jednak granic
- wsréd poszukujacych oszczednosci pojawiaja sie dos¢ absurdalne postulaty,
jak na przyklad narzucenie lingua franca. Krytycy wielojezycznosci instytucji
ponadnarodowych, takich jak Unia Europejska, twierdza, ze gdyby jedynym
jej jezykiem roboczym byl wspdlny jezyk, np. angielski, mozna by zaoszcze-
dzi¢ znaczne sumy wydawane na tlumaczenia pisemne i ustne. Dowodze-
nie, ze wykorzystanie lingua franca wyeliminuje koszty przekladu dotyczy
w rzeczywistosci ich przesuniecia - zanim mozliwe bedzie wejscie w role
potencjalnych odbiorcéw lub nadawcoéw lingua franca, niezbedne bedzie jej
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przyswojenie, nierzadko generujace znaczne koszty. Argument o minimali-
zowaniu kosztow przewija sie niezwykle czesto w kontekscie ttumaczenia
maszynowego, niemniej jednak warto zwroéci¢ uwage na fakt pomijania rze-
czywistego znaczenia pojecia kosztu oraz tego, w jaki sposéb i przez kogo jest
ono konstruowane. Przeklad jest zawsze kosztem ponoszonym przez jezyk
dominujacy, nawet jesli jest rzekomo darmowy - w sytuacji, w ktdrej koszty
zostang dyskretnie przesuniete na uzytkownikow jezykéw rzadziej uzywa-
nych, zniknie on jedynie z pola widzenia rodzimych uzytkownikéw lingua
franca. W kontekscie ukrywania niezbednej do wykonania pracy (w przypad-
ku ttumaczen - pracy jezykowej) i kosztow nalezy zwrdci¢ uwage na szerokie
zjawisko dezintermediacji - pojawienie sie bankowosci elektronicznej spra-
wilo, ze prace kasjera-posrednika mozemy wykonac sami, jednak jedynie pod
warunkiem, ze posiadamy komputer z dostepem do Internetu, i cho¢ przy-
zwyczailiémy sie juz do narracji udogodnien, to w praktyce koszty, ktére do
tej pory ponosit bank - koszty sprzetu, oprogramowania, oplacenie pracow-
nika, a wreszcie poswiecony czas - zostaly zamaskowane lub przerzucone
na nas samych. W przypadku systeméw tlumaczenia maszynowego online,
dostepnych wszystkim uzytkownikom Internetu, dezintermediacja nabiera
zupelnie nowego wymiaru, 1aczacego sie z postrzeganiem samej czynno-
Sci przekladu. Automatyczne ttumaczenie uzyskane przez klikniecie ikonki
»Przettumacz” lub opcji ,Przettumacz na...” w przegladarce Google Chrome,
to co$ wiecej niz zwykle stukniecie w klawisz - to zmiana paradygmatu. Nie-
zaleznie od jakosci uzyskanego w ten sposob wyniku, proces dezintermedia-
qji, zachodzacy w danym momencie, wprowadza oto wizje ttumaczenia ,jako
formy natychmiastowego transferu jezykowego” przypominajacego zauto-
matyzowane procesy przetwarzania danych [Cronin 2016: 61-64].
Podsumowujac, przysztoscia ttumaczenia komputerowego sa bez watpienia
coraz bardziej zaawansowane sieci neuronowe, ktére beda uczy¢ sie jezykow
na podstawie analizy ogromnych ilosci danych w celu poznania rzadzacych
nimi prawidtowosci. Mozna przy tym zatozy¢, ze przynajmniej w najblizszym
czasie domeng ttumaczenia komputerowego pozostang teksty silnie skonwen-
gjalizowane, np. teksty techniczne (zadowalajace efekty wykorzystywania je-
zykoéw kontrolowanych w ich przypadku pozwala sadzi¢, Ze jakos¢ przekltadu
bedzie rosngé przy jednoczesnym obnizaniu ceny) oraz tlumaczenia skiero-
wane do malo wymagajacych uzytkownikéw, ktérym wystarczy zrozumienie
ogolnego sensu wypowiedzi zZrédlowej. Niezwykle ciekawie przedstawia sie
perspektywa laczenia technologii ttumaczenia komputerowego z technologia-
mi rozpoznawania znakow i tekstow, a takze przetwarzaniem mowy - zdaje
sie by¢ ona zwiastunem upowszechniania si¢ idei rozszerzonej rzeczywisto-
Sci, a w konsekwencji by¢ moze nawet swego rodzaju cyborgizacji ludzkosci.
Cho¢ w chwili obecnej rozwo6j ttumaczenia komputerowego na pierwszy rzut
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oka nie niesie za soba zadnych zagrozen, to z perspektywy profesjonalnego
ttumacza zauwazalna juz dzi$ jest dezintermediacja, ktéra zapewne bedzie sie
poglebia¢ wraz z rozwojem technologii. Najbardziej aktualna kwestia mogaca
wywola¢ dyskomfort jest postepujaca zmiana sposobu postrzegania zawodu
ttumacza przez pryzmat zautomatyzowanego procesu ttumaczenia pisemnego
- w powszechnej swiadomosci konstytuuje sie przekonanie, ze rola czlowieka
sprowadza sie do zaledwie postedycji ttumaczenia wykonanego przez maszy-
ne, co moze prowadzi¢ do umniejszania znaczenia wymagajacej ogromu pracy
i umiejetnosci sztuki przektadu.
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